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CAPITULO 1 PLANTEAMIENTO DEL PROBLEMA DE INVESTIGACION

1.1 Introduccion

En un mundo globalizado que cambia rapidamente como es el de la actual sociedad de la
informacion y del conocimiento, estar permanentemente informado se ha convertido en una

necesidad apremiante, en fuente de conocimiento y también de dinero.

La propagacion de fuentes de informacion, tanto en el &mbito cientifico, profesional e incluso
doméstico, ha creado una oleada reciente de subscripciones a servicios en linea de noticias en
periddicos digitales, lo cual pone de manifiesto la importancia que la sociedad tiene de estar

permanentemente informada sobre temas que son de su interés [Pinto 2004][UTM 2002].

Internet, es la fuente de informacién mas grande jamas conocida, es una de las principales
fuentes de generacion y transmision de informacion. Uno de los problemas principales de
Internet es el crecimiento constante y descontrolado de la informacion a la que los usuarios
pueden acceder. Este crecimiento desmesurado estd contribuyendo a que los usuarios tengan
dificultades para encontrar la informacidon que precisan de manera simple y eficiente. Esta
situacion se agrava cada dia porque mejoran las caracteristicas tecnologicas y la cantidad de

informacion que se maneja se vuelve mas grande [UTM 2002].

Por tal motivo, la necesidad de almacenamiento y recuperacion de informacion se ha vuelto
vital e indispensable para el Departamento Editorial de la Universidad Politécnica de Puebla
(UPP), el cual esta encargado de dar a conocer noticias educativas publicadas en periodicos o
revistas. La recuperacion de informacion es una tarea que requiere tiempo, dinero y esfuerzo
por tal motivo, este proyecto propone realizar un sistema de recuperacion de noticias que
facilite las actividades de busqueda, recuperacion y clasificacion de noticias relevantes de

periodicos digitales de libre acceso.



1.2 Objetivo general

Implementar un prototipo de recuperacion y clasificacion de noticias de periddicos digitales

nacionales.

1.3 Objetivos especificos

* Implementar un método para la recuperacion de noticias educativas en periddicos
digitales.
* Implementar un método para la clasificacion de noticias.

* Crear una interface que integre ambos métodos.

1.4 Justificacion

En la Universidad Politécnica de Puebla (UPP) existe la necesidad de informar a los alumnos
y académicos sobre noticias educativas que ocurren dentro de la ciudad. Actualmente en la
UPP, la busqueda, recuperacion y clasificacion de noticias relevantes se hace de manera
manual, lo que lleva a mayores demoras y dificultades para la persona encargada del
departamento Editorial, generando pérdida de dinero y tiempo para la universidad. Por tal
motivo, se propone hacer un sistema de busqueda de noticias educativas en peridodicos
digitales de libre acceso. Este sistema automatizara la bisqueda de las noticias, obtendra la
liga de donde fue recuperada la noticia sin la necesidad de comprar periddicos. Ademas, el

sistema clasificara las noticias en educativas y no educativas.



1.5 Metodologia

El desarrollo del proyecto de investigacion se realizara de acuerdo a las actividades que se

muestran en el siguiente cronograma.

En los meses de septiembre a diciembre de 2008 se realizaron las siguientes actividades:

Cronograma de actividades

2008

Meses

Septiembre Octubre

Noviembre

Diciembre

Semanas

1 [2 [3 [4 ]1 |2 [3 |4

1 [2 |3 |4

1 [2 |3 [4

Actividades

Investigacion de
recuperacion de
informacion

Consultar
bibliografia
relacionada

Identificar
periddicos
digitales de libre
acceso

Elaboracion de la
propuesta

Revision de
literatura

Disefio del
sistema

En la segunda parte del proyecto que se conforma de los meses de Septiembre a diciembre de

2009 se realizaron las siguientes actividades. En esta parte del proyecto estoy realizando la

implementacion de la matriz para la clasificacion de las noticias

2009

Meses

Septiembre | Octubre

| Noviembre

| Diciembre

Semanas

12 [3 4 [1 ]2 ]3

4 [1 ]2 |3

4 |1 |2 |3 [4

Actividades

Disefiar interfaz del
sistema de
recuperacion de
informacion




Implementar el modulo
para la recuperacion de
informacion

Implementar
diccionario con las
noticias recuperadas

Definir prototipo para
clasificar las noticias

Implementar matriz
para la clasificacion de
las noticias

Investigar y realizar
pruebas del software
WEKA

Implementar archivo
para la clasificacion de
las noticias con WEKA

Revision de la literatura

Elaboracion del reporte
de investigacion

Espacios rellenos de color azul ya estan terminados

Espacios rellenos de color verde falta por implementarlos




1.6 Recursos de hardware y software

Recursos de hardware

e Procesador Intel Pentium 4 a 1.8.Ghz.
e Disco duro de 80 GB
e Memoria RAM de 1 GB

Recursos de software

* Sistema operativo Microsoft Windows XP
* Paqueteria de Microsoft Office 2007

* JCreator Pro 4.5

« JDK 1.6

* Programa Weka Algoritmo de Vecinos mas Cercanos

1.7 Alcances y limitaciones

Alcances
* Se utilizara el programa WEKA para clasificar las noticas
* Se contara con una liga de donde fue recuperada la noticia
* El sistema se presentara como un prototipo para resolver el problema de
recuperacion de noticias educativas.
Limitaciones
* Debido a que existen demasiados periddicos digitales, se restringe la exploracion de
todos los periddicos internacionales.
* El tipo de contenido buscado en los periddicos digitales para la recoleccion de
informacion sera unicamente en idioma Espaiol.

* Seran s6lo periddicos de libre acceso.



CAPITULO 2 MARCO TEORICO

2.1 Sistema de busqueda de noticias educativas en periddicos
digitales

Un sistema de busqueda de noticias en un software que va a recuperar el coédigo fuente de
los periddicos disponibles y de libre acceso, la forma en que realiza la busqueda de las
noticias es por medio de etiquetas que contiene el codigo fuente del periddico, esto permite
que el sistema realice una busqueda sencilla permitiendo al usuario visualizar los

encabezados de las noticias obtenidas.

2.2 Definicion de periodico digital

El periodico digital, se define como producto interactivo y multimedia, integra diferentes
recursos como el texto, la imagen, el video y el sonido; y est4 revolucionando los conceptos
basicos del periodismo impreso. El periodismo en Internet no sélo se encuentra en las
paginas de periddicos, television o radio en linea, también esta presente en otros sitios

como puede ser la recepcion de informacion de los teléfonos celulares [Hipertex 2008].
Principales caracteristicas del periédico digital:

1.- PRODUCTO DIGITAL: El producto llega a la pantalla por medio de bytes, se
transmite por redes telematicas, ademas los costos se reducen considerablemente respecto a
las ediciones impresas. Esto suele resultar una ventaja considerable y es accesible en
cualquier circunstancia siempre y cuando se tenga una computadora y una conexion a

internet.

2.- HIPERTEXTO: El hipertexto permite pasar de pagina a pagina, acceder a los textos,
imagenes fijas o en movimiento, el hipertexto se apoya en la capacidad de la mente humana
para relacionar ideas, hechos y datos diferentes, asi a través de links o enlaces incluidos en

el texto principal, se facilita el acceso a archivos conectados entre si.



3.- INSTANTANEO: El acceso es instantineo. Se obtiene la informacion de manera
inmediata y esta puede ser consultada casi en tiempo real comparando con otros medios
como son la radio y la television. A diferencia del periddico de papel, el electronico no se

ve obligado a esperar la siguiente edicion para poner a disposicion las ultimas noticias

4.- ACTUALIZABLE: El periddico digital renueva la informacion conforme se vaya
generando la noticia, ya que un medio que no actualiza al instante los sucesos mas

importantes de nada sirve.

5.- GRATUITO: La mayoria de los servicios que proporcionan los periddicos en linea son
gratuitos. Internet es informacién a un costo muy bajo e incluso gratuito. La facilidad de los

periddicos en linea favorece la consulta del usuario.

2.3 Definicion de noticia

Una noticia es el relato o redaccion que refiere a un hecho novedoso ocurrido dentro de una
comunidad o determinado dmbito especifico lo cual hace que merezca su divulgacion. La
noticia satisface la curiosidad del lector al responder a las siguientes preguntas: ;Qué?

(Quién? ;Cuando? ;Donde? ;Por qué? y ;Como? [América 2008]
La noticia despierta el interés humano en cuanto a:

Rarezas.- Lo insolito o fuera de lo comun fascina a los lectores.

Conflicto.- Los lectores quieren saber quién ganara las elecciones, guerras, competencias

deportivas, etc.

Emocion.- Hay noticias que involucran emocionalmente a los lectores. Ejemplos: las
relacionadas con nifios, educacion, animales, personas desvalidas, maltratadas o
discriminadas y victimas de desastres. Hay noticias que suscitan en el lector risa, colera,

solidaridad, entre otros [Hipertext 2008].
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2.4 Definicion de noticia educativa

Una noticia educativa es el relato que refiere a una institucion educativa, a una redaccion de
un articulo educativo digital como los que se encuentran en los periddicos en linea,
bibliotecas virtuales, entre otros. La noticia educativa puede contener informacion relevante
sobre escuelas, alumnos, aprovechamiento académico, nuevas aportaciones por parte del

gobierno a alguna institucion, sucesos historicos, entro otros [América 2008].

Algunas de las principales caracteristicas del género noticia educativa son las

siguientes:
Veracidad: Los hechos o sucesos deben ser verdaderos y, por lo tanto, verificables.

Objetividad: El periodista no debe verse reflejado en ella mediante la introduccion de
ninguna opinién o juicio de valor. En la noticia no ha de aparecer quien la ha redactado,
solo se adivinara que tiene un autor porque en ella se da una seleccion de la realidad, de
manera que el periodista escoge los elementos que le parecen interesantes y relevantes.

Pero en ninglin caso se mostrara su opinion.
Claridad: Los hechos deben ser expuestos de forma ordenada y logica.

Brevedad: Los hechos deben ser presentados brevemente, sin reiteraciones o datos

irrelevantes.

Generalidad: La noticia debe ser de interés social y no particular.

Actualidad: Los hechos deben ser actuales o recientes.

Consecuencia: Tiene interés noticioso todo lo que afecte a la vida de las estudiantes.

Oportunidad: Mientras mas rapido se dé a conocer noticia de caracter educativo mayor

valor posee. [América 2008].
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2.5 Lenguaje natural

El Lenguaje Natural, es entendido como la herramienta que utilizan las personas para
expresarse, posee propiedades que disminuyen la efectividad de los sistemas de
recuperacion de informacion textual. Estas propiedades son la variacion y la ambigiiedad
lingiiistica. La variacion lingiiistica se refiere a la posibilidad de utilizar diferentes palabras
0 expresiones para comunicar una misma idea. En cambio, la ambigiiedad lingiiistica se

produce cuando una palabra o frase permite mas de una interpretacion. [PLN 2005].
PROCESAMIENTO DE LENGUAJE NATURAL

Es el conjunto de instrucciones que una computadora recibe en un lenguaje de

programacion dado. El procesamiento del lenguaje natural presenta multiples aplicaciones:
*Correccion de textos

*Recuperacion de la informacion

*Extraccion de Informacion y Resumenes

*Busqueda de documentos

En el campo de la recuperacion de la informacion han desarrollado sistemas que permiten
obtener informacion sobre estadisticas deportivas, informacion turistica, geografia, entre

otros.

2.5.1 El procesamiento del lenguaje natural en la recuperacion de

informacion textual

La complejidad asociada al lenguaje natural cobra especial relevancia cuando necesitamos
recuperar informacion textual que satisfaga la necesidad de informacion de un usuario. Es
por ello, que en el area de Recuperacion de Informacion Textual las técnicas de
Procesamiento de lenguaje natural (PLN) son muy utilizadas tanto para facilitar la

descripcion del contenido de los documentos, como para representar la consulta formulada

12



por el usuario, todo esto, con el objetivo de comparar ambas descripciones y presentar al

usuario aquellos documentos que satisfagan en mayor grado su necesidad de informacion

[UTM 2002].

Dicho de otro modo, un sistema de recuperacion de informacion textual lleva a cabo las

siguientes tareas para responder a las consultas de un usuario, ver Figura 1:

1.

Indexacion de la coleccion de documentos: en esta fase, mediante la aplicacion de
técnicas de PLN, se genera un indice que contiene las descripciones de los
documentos. Normalmente, cada documento estd descrito mediante el conjunto de
términos que, hipotéticamente, mejor representa su contenido.

Cuando un usuario formula una consulta, el sistema la analiza y si es necesario la
transforma con el fin de representar la necesidad del mismo modo que el contenido
de los documentos.

El sistema compara la descripcion de cada documento con la descripcién de la
consulta y presenta al usuario aquellos documentos cuyas descripciones mas se
asemejan a la descripcion de su consulta.

Los resultados suelen ser mostrados en funcion de su relevancia, es decir, ordenados
en funcion del grado de similitud entre las descripciones de los documentos y de la

consulta [PLN 2005].
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o
——

Consulta
Documentos

Funcion de Funcion de
representacion representacion
Representacidnide la Representacion|de los
consulta
Funcion de
comparacion Trdice
Resultadoes

ar

Figura 1: Arquitectura de un sistema de recuperacion de informacion.

2.5.2 ;Qué eslarecuperacion de informacion?

La recuperacion de informacion es un proceso donde se accede a una informacion
previamente almacenada, mediante herramientas informaticas que permiten establecer
ecuaciones de busqueda especificas. Dicha informacion ha debido de ser estructura

previamente a su almacenamiento.

Gran parte de las necesidades de recuperacion de informacion para los usuarios esta
resuelta con la implementacion de algunos buscadores. Los cuales plantean nuevas
soluciones a la organizacion de informacion en cantidades imposibles de manejar para los
usuarios porque cuando un usuario se plantea la necesidad de obtener nueva informacion
sobre un asunto o materia de su interés, estd manifestando una carencia, una situacion
irregular de sus estructuras mentales y cognitivas. Un estado mental de incertidumbre que
mueve al individuo a desarrollar una serie de acciones para salir de ese estado [Pinto 2004].
La recuperacion de informacion engloba las acciones encaminadas a identificar, seleccionar
y acceder a los recursos de informacion utiles al usuario. Para la recuperacion de

informacion en documentos de la Web se han desarrollado diferentes estrategias como el

14



uso de metadatos (los metadatos proveen la informacion necesaria para que los datos
puedan ser empleados agilmente en diferentes aplicaciones) o la utilizacion de lenguajes
semanticos basados en XML para indizar documentos Web y representar el conocimiento

incluido en ellos

2.5.3 Aprendizaje automatico

El Aprendizaje Automatico es una rama de la Inteligencia Artificial cuyo objetivo es
desarrollar técnicas que permitan a las computadoras aprender. Se trata de crear programas
capaces de generalizar comportamientos a partir de una informacion no estructurada
suministrada en forma de ejemplos. Es, por lo tanto, un proceso de induccion del
conocimiento. En muchas ocasiones el campo de actuacion del Aprendizaje Automatico se
traslapa con el de la estadistica, ya que las dos disciplinas se basan en el analisis de datos.
Sin embargo, el Aprendizaje Automatico se centra mds en el estudio de la Complejidad

Computacional de los problemas.

El Aprendizaje Automatico tiene una amplia gama de aplicaciones, incluyendo motores de
busqueda, diagnosticos médicos, reconocimiento del habla y del lenguaje escrito, juegos y

robotica y para la busqueda de noticias en periddicos digitales

2.5.4 Tipos de aprendizaje

* Aprendizaje supervisado

* Aprendizaje no supervisado

2.5.5 Aprendizaje supervisado

El aprendizaje supervisado no so6lo requiere la elaboracion manual del esquema de
categorias, sino también, requiere un proceso de aprendizaje o entrenamiento por parte del

clasificador, que debe ser supervisado manualmente en mayor o menor medida.
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Para la construccion de los patrones de las categorias se utilizan documentos clasificados
manualmente de antemano, que sirven como ejemplo. El proceso de formar esos patrones
de cada clase a partir de esos documentos preclasificados se conoce como entrenamiento o

aprendizaje.

Aunque hay gran cantidad de algoritmos capaces de hacer clasificacion supervisada, la idea
o enfoque basico es muy parecido, de alguna manera se debe construir un patrén
representativo de cada una de las clases o categorias y aplicar alguna funcion que permita
estimar el parecido o similitud entre el documento a clasificar y cada uno de los patrones de

las categorias.

2.5.6 Aprendizaje no supervisado

Es el aprendizaje que no necesita de un profesor, supervisor o validador externo para
realizar su aprendizaje. Son capaces de modificar sus parametros internamente,

adaptandose tinicamente en el conjunto de entrenamiento que requieren.

Su principal fundamento se basa en la redundancia que hay en el lenguaje natural y de esta
forma poder sacar relaciones semanticas, distinguir expresiones superfluas, descubrir

clases, entre otros.

Por otro lado, su principal ventaja frente al aprendizaje supervisado es que no necesitan un
método de clasificacion manual que haria del sistema de recuperacion o extraccion de
informacién demasiado costosa. Sin embargo, se necesitan grandes cantidades de
informacion para poder sacar las relaciones y redundancias de informacidén anteriormente
mencionadas pero este hecho no es preocupante debido a la facilidad de recuperar, extraer

y/o obtener informacién en la actualidad.

Principales caracteristicas

Familiaridad de conceptos y agrupamiento. A partir de un conjunto de entrada se desea

conocer si hay un cierto orden o jerarquia en la informacion recuperada o extraida.
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Extraccion y relacion de caracteristicas. Realizar un mapa topolégico de los datos de
entrada, a través del disenio de la red de tal forma que patrones de entrada parecidos,

produzcan respuestas similares.

Analisis de las componentes principales. Detectar qué componentes de los datos de

entrada tienen mas valor para la recuperacion.

Prototipo. Obtener prototipos o ejemplares del conjunto de informacion que se pretende

buscar o encontrar.

2.5.7 Aprendizaje por refuerzo

El objetivo del aprendizaje por refuerzo es usar el premio-castigo para aprender una
funcion, la cual permitira tomar decisiones en el futuro de qué accion tomar a partir de una
percepcion del entorno. La funcion del aprendizaje por refuerzo es que utiliza la

informacion contenida en €l para realizar la toma de decisiones.

2.6 Algoritmos para clasificacion

2.6.1 Algoritmo del vecino mas préoximo

El algoritmo del vecino mas proximo (Nearest Neighbour, NN) es uno de los mas sencillos
de implementar [Haddad 2008]. La idea bésica es como sigue: se calcula la similitud entre
el documento a clasificar y cada uno de los documentos de entrenamiento, el mas parecido

estard indicando a qué clase o categoria se debe asignar.

Vecinos mas cercanos (KNN, por sus siglas en ingles) es un método de aprendizaje basados
en instancias. Este algoritmo no tiene una fase de entrenamiento, por lo que la clasificacion
de nuevas instancias se realiza en tiempo de ejecucion, comparando la nueva instancia con
todas las instancias del conjunto de entrenamiento. En este algoritmo se almacena todo el
conjunto de entrenamiento, de tal modo que para clasificar una nueva instancia i, se busca

en los ejemplos almacenados casos similares.
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Existen varias formas de determinar a los casos mas similares entre la instancia i y las
instancias del conjunto de entrenamiento, siendo la distancia euclidiana la mas utilizada.
Una vez identificados los & casos mas similares, le es asignada una clase a la instancia i, la
cual es elegida de acuerdo a las clases de sus £ ejemplos similares. La forma mas comun de
asignar la clase de la instancia i, es elegir la clase mas frecuente en sus vecinos [Ponce et

al].

2.6.2 Redes neuronales

Las redes neuronales en general han sido propuestas en numerosas ocasiones como
instrumentos utiles para la Recuperacion de Informacion y también para la clasificacion
automatica. Una de las principales aplicaciones de las redes neuronales es el
reconocimiento de patrones. Basicamente, una red neuronal consta de varias capas de
unidades de procesamiento o neuronas interconectadas para la capa de entrada recibe
términos, mientras que las unidades o neuronas de la capa de salida mapea clases o

categorias [Figuerola et al 2004].

Es posible entrenar una red para que, dada una entrada determinada, produzca la salida

deseada.

termino 1
termino 2

termino 3

capas internas

termino k

Figura 2. Red neuronal para clasificacion automatica
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2.7 Trabajo relacionado

Arquitectura General de un Sistema de Busqueda de Respuestas

Un sistema de BR engloba métodos de distintas disciplinas que tratan el lenguaje escrito, lo

cual hace interesante, pero a la vez mas complicado, el desarrollo del mismo.

Este tipo de sistemas se encuentran en la interseccion de diferentes tareas de investigacion,
principalmente Recuperacion de Informacion (RI) para la formulacion de peticiones de
informacion, analisis de unidades de informacion (documentos, parrafos, etc.), asi como
para el andlisis y retroalimentacion de relevancia de las unidades de informacion
recuperadas; y el Procesamiento del Lenguaje Natural (PLN) para la extraccion de
informacion relevante de la pregunta, y la extraccion de atributos que caractericen a las
respuestas candidatas y que permitan discriminar las respuestas correctas de las incorrectas

[Juarez 2007].

Un sistema de BR consta usualmente de tres modulos: el modulo de Procesamiento de la
Pregunta, el modulo de Recuperacion de Pasajes y el modulo de Extraccion de la Respuesta

[Téllez et al]. La figura 3 muestra de manera grafica la arquitectura general de un sistema

de BR.
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Coleccién

de doctos.
¥
Procesamiento Recuperacidn ®  Exiraccion de la
> - : £ —
Pregunta de la Pregunta Palabras de pasajes Pasajes Respuesta Respuesta
relevantes + rajavantes [y
tipo de
respuesta
esperada L ¥

Recursos y herramientas

Procesamiento de la Pregunta

Un sistema de BR recibe como entrada una pregunta formulada en lenguaje cotidiano.

Esto permite una interaccion entre el usuario y el sistema muy sencillo y natural. Sin
embargo, una pregunta en lenguaje cotidiano, realizada de manera directa, contiene pocas
palabras y elementos que deben explotarse al maximo para obtener un buen resultado, el

cual se traduce en una respuesta correcta a la pregunta realizada.

El primer modulo de un sistema de BR, el Procesamiento de la Pregunta, es el encargado de
extraer toda la informacion posible de la pregunta formulada. En este modulo se extraen las
siguientes caracteristicas: Palabras relevantes, entidades nombradas y tipo de la respuesta

esperada.

Recuperacion de pasajes

Este es el segundo modulo de un sistema de BR. En este modulo se utiliza la informacion
del primer modulo, especificamente las palabras relevantes de la pregunta, para realizar la
extraccion de texto relevante a la pregunta. Lo anterior se logra aplicando técnicas de RI a
la coleccion de documentos en la cual se encuentra contenida la informacion que puede dar

respuesta a la pregunta planteada.
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Cada documento o pasaje recuperado es acompafiado, entre otras cosas, de un peso
numérico, el cual indica la relevancia del documento o pasaje respecto a las palabras de la

pregunta utilizadas para hacer la consulta.

Extraccion de la Respuesta

Del modulo de Procesamiento de la Pregunta se tienen las palabras relevantes de la
pregunta y el tipo de respuesta esperada; del segundo modulo se tienen varios textos donde
presumiblemente se encuentra la respuesta

Por otro lado, un sistema de Busqueda de Respuestas es dar una respuesta concreta y
precisa, evitando al usuario la tediosa tarea de revisar un documento completo para

encontrar informacion especifica [Juarez 2007].
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CAPITULO 3 DISENO DE LA INVESTIGACION

3.1 Introduccion

En este capitulo se describe el disefio del proyecto “Sistema de busqueda de noticias
educativas en periddicos digitales”. La importancia de este trabajo radica en que partir de
los resultados del mismo se podran elaborar un sistema el cual pueda recuperar las noticias

educativas de forma automatica.

3.2 Documento de requerimientos

Se requiere disefiar e implementar un sistema de busqueda de noticias educativas en
periddicos digitales de libre acceso para la Universidad Politécnica de Puebla, en donde
permita ingresar a los periodicos y recuperar los encabezados de las noticias, para después
poder clasificar cuales son educativas y desechar las que no lo son. De esta manera, se
obtendran los resultados de noticias educativas que sean de interés a los alumnos y

profesores de dicha institucion.

3.3 Casosde uso

Los casos de uso son una técnica para especificar el comportamiento de un sistema:
Un caso de uso es una secuencia de interacciones entre un sistema y un usuario que usa

alguno de sus servicios.
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Ingresar a los periédicos>

Recuperar encabezados
de noticias

Usuario

Clasificar las noticias

( Mostrar resultados >

Figura 4: Caso de uso general

Caso de uso ingresar a los periodicos digitales

E n este caso de uso se ingresara a los periddicos digitales de libre acceso que estén contemplados
dentro de este proyecto.

——
S

(Universidades) < Gobierno >< Primarias >

Figura 5: Caso de uso ingresar a los periddicos de libre acceso

Ingresar a periédicos
Sistema
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Caso de uso recuperar encabezados de noticias

En este caso de uso se podra obtener todos los encabezados de las noticias digitales de todos los
periddicos disponibles del sistema.

Escuelas

Politica

Recuperar encabezados
Sistema

Figura 6: Caso de uso recuperar encabezados de noticias

3.4 Manejo de datos

Los datos que se utilizardn en el proyecto seran de libre acceso para los alumnos y
administrativos de la Universidad Politécnica de Puebla. Las operaciones que se van a
realizar seran de tipo lectura, ya que se tendra acceso a la pagina de donde fue recuperada la

noticia.

3.5 Requerimientos funcionales y no funcionales

Los requerimientos funcionales y no funcionales se conocen como el conjunto de
caracteristicas de calidad, que es necesaria tener en cuenta para el disefio e implementacion

del software
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3.5.1 Requerimientos funcionales

El sistema permitira la recuperacion de las noticias de periddicos digitales de libre acceso,
lo cual permitira ahorro de tiempo y dinero para la UPP, también mostrara la url de la
noticia y podran ser guardadas dentro de un archivo de texto para poder clasificarlas de
acuerdo al tipo que pertenecen. Para ello se utilizara del programa WEKA y se hard lo

siguiente:

» Clasificar las noticias por medio del programa WEKA con el algoritmo de
vecinos mas cercanos
= Utilizacion de funciones de visualizacion de datos en WEKA

= Utilizacion de diversos métodos de aprendizaje automatico desde WEKA

3.5.2 Requerimientos no funcionales

= FEl sistema debe estar en capacidad de dar respuesta al acceso de todos los
usuarios con tiempo de respuesta aceptable y uniforme, en la medida de las
posibilidades tecnologicas.

= FEl sistema debe estar en capacidad de permitir en el futuro el desarrollo de
nuevas funcionalidades, clasificar todo tipo de noticias, entre otras
funcionalidades después de su construccion.

= El prototipo debe ser facil de instalar para el departamento de Editorial.

= Costo. Las noticias seran recuperadas de periddicos de libre acceso por lo tanto

no tendrd ningun costo para la Universidad Politécnica de Puebla.
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CAPITULO 4 IMPLEMENTACION

4.1 Fuentes de recoleccion

Las noticias seran extraidas solo de periddicos digitales de libre acceso y que cuenten con
un formato HTML en su codigo fuente los periddicos disponibles son: El sol de Puebla,
Esto, El financiero, e-Consulta y el Economista. Estos periddicos se tomaron en cuenta
porque son de libre acceso y se puede accesar a su cddigo fuente sin ningin problema.

Ademas son periodicos en los cuales el nuamero de lectores es alto.

4.3 HtmlParser

El programa se realizo bajo la plataforma de Java, el cual es un lenguaje de programacion
con el que podemos realizar cualquier tipo de programa. En la actualidad es un lenguaje
muy extendido y cada vez cobra mas importancia tanto en el ambito de Internet como en la

informatica en general.

Actualmente Java se utiliza en un amplio abanico de posibilidades y muchas veces con
grandes ventajas. Con Java se pueden programar sistemas que faciliten la busqueda de

noticias en periddicos digitales, para ello se utilizaran las librerias de HTML Parser.

HTML Parser es una biblioteca Java, la cual se utiliza para analizar codigo HTML, ya sea
en una forma lineal o anidada. Principalmente utilizada para la recuperacion o
transformacion por medio de filtros y etiquetas faciles de usar. Para utilizar la biblioteca,

tendra que anadir el htmllexer.jar o htmlparser.jar a sus clases al compilar y ejecutar.

HTML Parser comprende la extraccion de programas de recuperacion de informacion que

no estan destinados a preservar la fuente de la pagina. Esto abarca usos como:

* La extraccion de enlace para rastrear a través de paginas web o direcciones de

correo electronico de la consulta.

* Un navegador la etapa preliminar de la visualizacion de la pagina
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* La comprobacion de vinculos para garantizar que los enlaces son validos

Para la recuperacion de noticias el Parser proporciona acceso a los contenidos de la pagina,

a través de un Nodelterator o un NodeList.

Clase Nodelterator se utiliza para iterar sobre los nodos de almacenamiento en el DOM.
Esta aplicacion bloquea el Modelo de Objetos del Documento (DOM) para leer el archivo y

abren el nodo después.

El NodeList proporciona la abstraccion de una coleccion ordenada de nodos, sin definir o

limitar como se aplica esta coleccion.

Para obtener la informacion de la pagina web se hace en dos pasos los cuales se explican en

las siguientes tablas:

Caodigo para obtener el cédigo fuente de la pagina

1. public void obtenInfo(){

parser = new Parser (direccionu, Parser. DEVNULL); //el sistema hace un Parser

Nodelterator nd=parser.elements(); // los nodos son devueltos

while(nd.hasMoreNodes()){ // Comprueba si se dispone de mas nodos.

Nodelterator cp=nd;

NodeList b=nd.nextNode().getChildren(); / Obtener el siguiente nodo

A A I Bl B

SimpleNodelterator sn=null;

Tabla 1. Obtener codigo fuente del periodico

En la tabla 1 se muestra como se obtiene en cddigo fuente de la pagina del periodico en la
linea 2 se hace un Parser a la pagina web del peridodico deseado, para que con la clase
Nodelterator permita que los miembros de una lista de nodos sean devueltos de forma

secuencial, en la linea 4 con el método hasMoreNodes comprueba si existen mas nodos
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disponibles , en la linea 6 se obtiene el siguiente nodo en la secuencia de HTML o null en

caso de que ya no existan mas nodos como se muestra en la linea 7

Codigo para devolver la URL de la noticia

1. private String devuelveLink(String linea) {

2. private Vector e _consulta(){ //Se dirige al periédico e-Consulta

3. vector.add("<div class=\"col fron_title\">"); //Etiqueta

4. return vector; /Va a regresar el encabezado de la noticia

5.}

6. private Vector soldepuebla(){ //Ingresa al codigo fuente de el periddico El Sol de
Puebla

7. vector.add("<div class=\"cabezaprincesto"); //Todas las etiquetas con las cuales

estan definidas los encabezados de las noticias

vector.add("<div class=\"resumenesto");

vector.add("<div class=\"cabezaprincesto2");

10.

vector.add("<div class=\"cabezaterciaria");

11.

private String linkConsulta(){ //Después de devolver el encabezado de la noticia,

va a devolver la url de la misma

12

. return "http://www.e-consulta.com/";

13.

}

14.

if(ins.contains("</a>"))

15.

ins=ins.replace("</a>", "");

16.

}

Tabla 2. Cddigo para devolver la URL de la noticia
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En la linea 2 se crea un vector en el cual ingresara al codigo fuente del periodico, cada
periddico define sus encabezados con una serie de etiquetas como se muestra en la linea 3
para el peridodico e-Consulta, en la linea 4 va a regresar todo el texto que se haya
encontrado dentro de esas etiquetas. Lo mismo sucede de las lineas 6 a la 12. Para obtener
la url del periodico después de que recupero los encabezados continua con la url la cual esta

definida por medio de las etiquetas <a>y </a> como s muestra en las lineas 14 y 15.

4.2 WEKA

WEKA es una herramienta de aprendizaje automatico y data mining, escrita en lenguaje
Java, gratuita y desarrollada en la Universidad de Waikato (WEKA = Waikato

Environment for Knowledge Analysis).

El paquete Weka contiene una coleccion de herramientas de visualizacion y algoritmos para
andlisis de datos y modelado predictivo, unidos a una interfaz grafica de usuario para
acceder facilmente a sus funcionalidades. La version original de Weka fue un front-end en
TCL/TK para modelar algoritmos implementados en otros lenguajes de programacion, mas
unas utilidades para pre procesamiento de datos desarrolladas en C para hacer experimentos
de aprendizaje automatico. Esta version original se disefid inicialmente como herramienta
para analizar datos procedentes del dominio de la agricultura pero la versidon mas reciente
basada en Java (WEKA 3), que empez6 a desarrollarse en 1997, se utiliza en muchas y muy

diferentes areas, en particular con finalidades docentes y de investigacion [Melville 2002].

4.2.1 Caracteristicas de WEKA

WEKA es una herramienta de aprendizaje automatico y data mining, escrita en lenguaje Java

algunas de sus caracteristicas son:
* Es facil de utilizar por un principiante gracias a su interfaz grafica de usuario.
* Es portable porque esta completamente implementado en Java y puede correr en

cualquier plataforma
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* Contiene una extensa coleccion de técnicas para pre procesamiento de datos y
modelado.

* Esta disponible libremente bajo la licencia publica general de GNU.

Weka soporta varias tareas estandar de mineria de datos, especialmente, pre procesamiento
de datos, almacenamiento, clasificacion, regresion, visualizacion, y seleccion. Todas las
técnicas de Weka se fundamentan en que los datos estan disponibles en un fichero plano o
una relacion, en la que cada registro de datos esta descrito por un numero fijo de atributos.
Weka también proporciona acceso a bases de datos via SQL gracias a la conexion JDBC
(Java Database Connectivity) y puede procesar el resultado devuelto por una consulta hecha
a la base de datos. No puede realizar mineria de datos multi-relacional, pero existen
aplicaciones que pueden convertir una coleccion de tablas relacionadas de una base de

datos en una Unica tabla que ya puede ser procesada con Weka [Melville 2002].

Weka utiliza diferentes algoritmos para la clasificacion de informacion, en el caso de este

proyecto se utilizara el algoritmo de vecinos mas cercanos.
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CAPITULO 5 RESULTADOS

5.1 Pantalla Principal

En esta pantalla muestra el inicio del programa en el cual solo muestra la bienvenida al

sistema.

| £ Design Preview [NewlFrame2] Lﬂlﬂ_i-,l

Universidad Politecnica de Puebla

Programa realizado por:

Ofelia Quintero Ceron

Sistema de Busqueda de Noticias en Periodicos Digitales

Figura 7. Pantalla principal

5.2 Pantalla de menus

En esta seccion se describe el funcionamiento de la interfaz grafica donde se manipula la
informacion de los diferentes peridodicos digitales disponibles, los cuales permiten
actividades como: elegir la url del periddico, recuperar la informacion de dicho periddico,
mostrar las noticias que fueron recuperadas y guardar dichas noticias en un archivo de texto

(txt).
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La Figura 8 muestra la interfaz donde se realiza opcién de obtener la pagina. En la parte
superior contiene el menu principal que da la opcidon de obtener la pagina del periddico
deseado donde se manipulan los datos. En este caso sélo cuenta con una tnica opcidn para
después mostrar un menu desplegable con los periddicos disponibles lo cual se muestra en

la Figura 9.

By
HMenu | .
Obtener Pagina

Figura 8. Pantalla de menu

5.3 Pantalla de periddicos disponibles

En esta seccion se muestran las pantallas donde se permite consultar la informacion de
dichos periddicos digitales.

Pantalla de periodicos disponibles

La Figura 9 muestra la pantalla principal en donde muestra los periddicos disponibles para
la recuperacion de los encabezados de dichos periddicos, aqui se puede seleccionar
cualquier periddico con un solo click y esperar unos segundos para que muestre los

encabezados de las noticias como se muestra en la Figura 10.
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g,j ——— E - @Elﬁ

Menu

http:ifwww.e-consulta.comi |v | Limpiar |

httpziwerw.elfinanciero.com.mx/ElFinanciero/portal/
hitp:/feleconomista.com.mx/
hitp:iiwww.oem.com.mx/elsoldepueblal
http:iwww.oem.com.mx/esto/default_.aspx

Figura 9. Periddicos disponibles

5.4 Pantalla consulta de resultados

En esta seccion se muestran las pantallas donde se permite consultar la informacion que se
obtuvo del periddico digital de libre acceso, ademas tiene la opcion de guardarlas en un

archivo txt.
Pantalla consulta de resultados El Financiero

En la Figura 10 muestra los resultados que fueron obtenidos de la consulta al periddico
junto con la url en caso de que requiera visualizar la noticia completa da click en el botoén
que estd del lado derecho de la noticia y muestra la noticia completa como se da a conocer

en la Figura 11.

33



|0rdena Calderdn reforzar &l monitoreo de influenza ‘ | Ira ‘
|Di0 México "ejemplo glabal” para enfrentar influenza EU ‘ | Ira ‘
|Pierden comercio, senvicio y turismo 12 mil 545 mdp H Ira ‘
A 100% el DF [ —e—
|Caeré PIB de México hasta 4.1%: Carstens ‘ | Ira ‘
|Renuncia presidente del Consejo de bancos de la FED de Mueva York ‘ | Ira ‘
|Pr0mu|ga Chavez ley que expropia senicios de hidrocarburos ‘ | Ira ‘
|N0ticiari0 El Financiera en linea ‘ | Ira ‘
|Agenda semanal de El Financiero en linea ‘ | Ira ‘
|Fmanzas ‘ | Ira ‘
|Ec0n0mia ‘ | Ira ‘
|Negocms ‘ | Ira ‘
|Pymes ‘ | Ira ‘
|Sa\ud ‘ | Ira ‘
|POM'Uca ‘ | Ira ‘
|Naci0nal ‘ | Ira ‘
|Intemacmna| ‘ | Ira ‘
|Mundo Hizpano ‘ | Ira ‘

I

4

Figura 10. Consulta de resultados
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5.4.1 Pantalla noticia completa

En esta seccion se muestra la pantalla donde se permite consultar toda la noticia completa
que se obtiene de la url del periodico, esto se muestra cuando se da clic en el boton “ir a”.
Pantalla noticia completa

En la Figura 11 muestra los resultados que fueron obtenidos de la liga de la noticia que fue

recuperada.

£

wnoscript>

EISol be Pucbla ...

wnoscript=
Pagina principal pPyebla
Apoya Marin a la IP

Mario Marin recibio a les representantes de la iniciativa privada en
Casa Aguayo.

Belen Cancino

Una bolsa de recursos federal v estatal por 20 millones de pesos para
promover el sector turistico de Puebla y la exencion para los meses de
mayo, junio v julio, del Impuesto Sobre el Servicio de Hospedaje (ISSH) v
Sobre la Nomina (ISM), para el sector hotelero, restaurantero y de
recreacion, son las politicas de apoyo acordadas por el gobernador del
estado, Mario Marin Torres, para superar las afectaciones economicas de

| la contingencia sanitaria por el virus de inﬂluenza humana. |
] I [»]

Figura 11. Noticia completa



5.4.2 Pantalla para guardar los encabezados

En esta seccion se muestra la pantalla donde se permite guardar los encabezados de las

noticias que fueron recuperadas junto con la url de dichas noticias, éste lo guardard como

un archivo de texto txt.
Pantalla Guardar encabezados

En la Figura 12 muestra en donde se desean guardar los encabezados de las noticias que

fueron recuperadas.

%] Abrir [
Buscar en: |ﬁ Filtrado |'i = lﬁl ]| |TSE| =
T Iog [} piccionariojava [T} miniExplorer.class [
D .classpath D filename.txt D MiniExplorer.java D
[ .project [} fitrado$1.class [} modFiltrado$1.class 3
D Classinit.class D filtrado.class D ModFiltrado$2.class D
[ classinitjava [ fittrado java [T} modriltrado.class [
D Diccionario.class D MiniExplorer$i.class D ModFiltrado java D
4] Il | [»

MNombre de archivo: |ﬁlename.1xt| |

Archivos de tipo: |Tm:los los archivos | - |

| Abrir | | Cancelar |

Figura 12. Guardar encabezados

5.4.3 Pantalla Encabezados y URL

En esta seccion se muestra la pantalla donde se almacenaron los encabezados de los
periddicos que fueron obtenidos anteriormente junto con la url de la noticia. Esto genera

que se puedan almacenar las noticias mas relevantes y de interés para la Universidad

Politécnica de Puebla.
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Pantalla Encabezados y URL

En la Figura 13 muestra en un bloc de notas todas las noticias que fueron recuperadas junto

con su respectiva url de los periddicos digitales de libre acceso.

Archivo Edicion Formato Ve Ayuda

Apoya MarfnaTaIp - httﬁl:f/l'ﬂ'ﬂ'f. oem. com. mx/e1soldepuebla/notas/nl154021. htm s
Una bolsa de recursos federal y estatal por 20 millones de pesos para promover el sector turi;stico de Puebla y 1a exencidn para los meses de mayo, junio:
Hallan 2 fosas clandestinas con 7 cadaveres en Chihuahua - http://www. o, com.mx/elsoldepuehla/notas/nll54475. htm

Jalisco clerra escuelas y eleva alerta ante casos de gripe - NCTp://waw. oen. com. mx/elsoldepuebla/notas/nl154474. hin

Procesaran a ''E1 Caramuela’’; acusa PGR a 25 'narcopolici;as’ - http://www. oem. com. my/elsoldepuebla/notas/nl154481. htn

sufren violencia 49.5% de mujeres casadas en México - http://wv.oem. com.mx/elsoldepuebla/notas/nl154442. htm

Atlas-pachuca sin piblico - http://www. cem, con.mx/elsoldepuebla//esto/notas,/nl154466. him

Atlas-Pachuca sin plblico - http://waw. cem. com.mx/elsoldepuebla//esto/notas/nl134466. htm

E1 partido Atlas-Pachuca en el estadio Jalisco por Ta U1tima jornada del torneo Clausura del futhol mexicano, se realizard a puertas cerradas., - http://
conplejo Tami1 podri;a producir 250 mil bpd: pemex - http://www. cen. com. me/elsoldepuebla/notas/nl154476. him

Polémica por 1ncumﬁn11m1'ento de contrato de Traffic Light - http://www.cen. com.mx/elsoldepuebla/notas/nil54034. him

Pretende Garci;a Olmedo perpetuar a Herndndez Quintana en el orfise - http://ww. oem. con.mx/elsoldepuebla/notas/nl154043. htn

Desacata Torrentera instruccion de Cabildo - http://ww. oem. com.mx/elsoldepuebla/notas/nl154048. him

Tiene anparo Anguiano: Micalca - http://wwiw. oen. con. nx/elsoldepuehla/notas/nl154038. hitn

Alcantarillas sin tapa, trampas de muerte - http://wiw.oem. com. mx/elsoldepuebla/notas/nl153655. him

Perece vi;ctina de quemaduras sufridas en explosion - http://ww. oem. com. mx/elsoldepuebla/notas/nl153684. hin

Imicia el Papa visita a Tierra Santa; expresa ''respeto’’ por musulmanes - http://www.cem. com.mx/elsoldepuebla/notas/nll54311. him

Ascienden a 2 mil 500 Tos casos de nueva gripe en todo el mundo - http://www. oen. com. mx/elsoldepuebla/notas/nl154422. him

Brasil recomienda evitar viajes a México y EU, tras confirmar casos - http://ww.oem. com mx/elsoldepuebla/notas/ni154325. him

Se registra Ahmadinejad como candidato a presidente en Irdn - http://www.cen. com. mx/elsoldepuebla/notas/n1154382. him

Hugh Jackman: No me gusta que discriminen a mexicanos - http://www. oem. com. mx/elsoldepuebla/notas/nl154406. htm

Ton Hanks hace primer lanzamiento en Tokio - httE:U-.-nw.oem. com. mx/e1saldepuebla/notas/nl154403. htm

Historia del Barrio del Artista sera plasmada en Tibro y (D - http://ww.oem. com. mx/elsoldepuebla/notas/nl153612, him

(| i | }

Figura 13. Encabezados y URL
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